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A korrupceio hazai online
médiareprezentaciojanak vizsgalata
természetes nyelvieldolgozassal

Cikkiink a korrupcid hazai online médiareprezentacidjanak tematikus elemzését mutatja be szovegbanyaszati
megkozelitést, azon beliil is dinamikus topikmodellezést alkalmazva. Szovegkorpuszunkat a K-Monitor
cikkgyitijteménye adta, amely korrupciégyanus, valamint szabalytalan kozpénz-felhasznalassal kapcsolatos
iigyeket feldolgozd, online sajtoban megjelend cikkeket tartalmaz. Esettanulmanyunk egyfeldl explorativ
jellegii: célunk a 2007-2018 kozotti idoszakra vonatkozéan azonositani a cikkek f6bb témait és a tematikus
valtozas dinamikajat, az egyes korrupcids témacsoportok el6térbe keriilését és hattérbe szorulasat, illetve az
egyes témak tartalmi valtozasat. Kutatasunk masfel6l magyarazatokra is kisérletet tesz, annak vizsgalataval,
hogy van-e kapcsolat a tematika és a médium ellenzéki/kormanyparti pozicidja kozott, illetve hogy a kam-
panyiddszak befolyasolja-e a korrupcio reprezenticidjanak tematikajat. Annak koszonhetoen, hogy az elemzett
idészakban megvaltozott az Origo hirportal tulajdonjoga, természetes kisérletként adodik annak vizsgalata,
hogy a tulajdonosvaltas milyen hatast gyakorolt a portalon megjelend korrupcios diskurzus tematizaltsagara.

Kulcsszavak: automatizalt szovegelemzés, dinamikus topikmodell, korrupcid, NLP, sz6vegbanyaszat

1. Bevezetés

A korrupcié kutatdsa tobb oldalrdl kapcsolhatd széveges adatokhoz, elsdsorban szerkesztett vagy kozosségi
médian mint forrason alapulva (példaul Mear 2016, Niklander et al. 2016, Li et al. 2019). Ezeknek a sz6veges
adatoknak a felhasznalasaval 4j szemléletti megkozelitésre nyilik lehetdség, ugyanakkor a folyamatosan terme-
16d6 digitalis szoveges adatforrds kiakndzdsa részben megoldast is nydjthat meglevé empirikus problémakra,
gondoljunk csak a klasszikus survey-hez kapcsol6dé egyre jelentésebb valaszmegtagaddsra.

Szamos kvalitativ jellegli korrupcidkutatas késziilt a szerkesztett médiabol kiindulva, jellemzden a kritikai dis-
kurzuselemzést kovetve (példdul Touwe & Sultan 2015). De a kvantitativ korrupciokutatdsok is egyre nagyobb
szdmban elemeznek szerkesztett médiat — olyan komoly szerepldk is, mint a Nemzetkozi Valutaalap (IMF)
(Hlathswayo et al. 2018), amelynek a legtijabb, harmadik generacids big data alapu korrupciémutatdéja, a news-flow
index kizardlag a korrupcié média-reprezentacidjara épit.

Tanulmdnyunkban azt vizsgdljuk, hogy az elmilt 15 évben a hazai online média milyen tematikai fékuszok
mentén mutatta be a korrupcids tigyeket. Ehhez az elemzéshez a K-Monitor (a korrupcié visszaszoritdsaért
kiizd§ civil szervezet) dltal gy(jtott, korrupciéval kapcsolatos ujsdgcikkeket haszndljuk fel. Az elemzés soran
olyan 4j, kvantitativ sz6vegbdnydszati megolddsokra tdmaszkodunk, amelyek a hazai tdrsadalomkutatasok-
ban eddig kevéssé voltak hasznélatosak. Szévegek gytjteményének (azaz egy szévegkorpusznak) az elemzése
a survey-kutatasokhoz képest egészen mas tipusu tudast nydjthat szamunkra a vizsgalt témaban. Egyrészrél
nagyon arnyalt képet lehet arrél kapni, hogy a korrupciéval kapcsolatos diskurzus milyen dimenziék mentén
alakul; ez a tudds korabban csak kvalitativ, kis mintds kutatdsokbdl tudott kirajzolédni, hatranyként hordozva
azok altalanosithatésagi korlatjat. Masrészrdl hosszabb iddszakokat elemezve képet kaphatunk arrél is, hogy a
digitalis médiaban miként alakult a korrupcié reprezentéciéjanak dinamikdja.
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Elemzésiink vallaltan nem technikai kbzpontd, tehdt elsdsorban eredményoldalrél mutatjuk be a kutatdsunk
kimenetét, remélve, hogy inspirdcidt tudunk nyudjtani Gjabb, hasonlé jellegti kutatdsoknak. A médszertani rész-
letek irdnt érdekl6d6 olvasonak a természetes nyelvfeldolgozas tarsadalomtudoményi lehetdségeit bemutatd
osszefoglalonkat ajanljuk (Németh et al. 2020).

2. A survey-kutatasoktol a sajtéelemzésekig

A korrupcidval kapcsolatos vizsgalatokat tobb szempontbdl is elkiilonithetjilk egyméstdl (Bohn 2012, Kmetty
& Kostadinova 2019). Vizsgalhatjuk a korrupcids észlelések jellegét (ami lehet kozvetlen tapasztalatra épiilé
vagy éltaldnos, kozvetett benyomdason alapulé észlelés), szintjeit (egyéni, tdrsadalmi), vagy az egyéntdl valo
tavolsagat (hétkoznapi, politikai). Ezek a kutatdsok altaldban survey-adatfelvételeket hasznalnak fel, amelyek
ugyan garantaljak az anonimitést, de nem beavatkozasmentes jellegiik miatt hatdssal lehetnek az eredményekre
(Axelsson & Dahlberg 2018). A kérdéives kutatdsok kapcsan Fazekas Mihdly és munkatdrsai (2016) két aggalyt
fogalmaznak meg. Egyrészt problematikus a téma szenzitivitasa, aminek kdszonhet6en magas a nemvalaszolasi
aradny, és kétségbe vonhaté a vilaszok megbizhatdsaga is. Masrészt a lakossdg igen kis része rendelkezik (f6ként
a politikai) korrupci6 kapcsan kozvetlen tapasztalattal.

A szubjektiv becsléseken alapulé mutaték mellett végezhetSk beavatkozdsmentes vizsgalatok is, amelyek a korrup-
ci6 volumenét mérik (beavatkozason értve nemcsak a kisérletet, hanem a kérdezést, az interjit is). Ilyen elemzések
soran mar rendelkezésre 4ll6 adatokbdl készitenek indikatorokat. Ezek a mérések — bar a fentiekkel szemben ob-
jektiv adatokon alapulnak — jellemz3en nem a korrupt tranzakcié bekovetkeztét, hanem csupan az annak kedvezé
feltételek fenndalldsat detektdljdk, tehat inkdbb a korrupcids kockazat elemzésére, a korrupciégyanus esetek azo-
nositdsara alkalmazhat6k. Beavatkozdsmentes vizsgalatokban hasznaljak a hagyomdnyos kvantitativ (és kvalitativ)
mobdszerek mellett az Gjabb tipusa (big data) mddszereket is. Az utdbbiak kozé tartozik a bevezetében emlitett
IMF-indikétor is, a cross-country news flow indices of corruption (NIC, Hlathswayo et al. 2018). Az NIC-indexet a
hivatkozott IMF-riport a korrupcié mértékének, dinamikdjanak és orszagkozi eltéréseinek vizsgalatara haszndlja.
A korrupcié médiareprezentacidjabdl indul ki, ezzel célja a percepcidalapti indexek hatranyainak kikiiszobolése.
A nagy mennyiségii sz6veges adatokbdl kiindulé elemzések kozé sorolhatjuk Fazekas és munkatarsai (2016) kutatasait
is, akik hazai kozbeszerzések 150 000 esetet tartalmazé adatbazisdn elemezték az eljaras korrupcids kockazatait.

Az eddig targyalt mddszerek alapvetden a korrupcié nagysagat és elterjedtségét mérik, de nem adnak képet
arrdl, hogy milyen korrupcids tematikdk mentén alakul a kozbeszéd egy adott orszdgban vagy kisebb kozds-
ségben. A kvantitativ sajtéelemzések éppen ilyen kérdésekre tudnak vélaszt adni. Ezek az elemzések jelentik a
szlikebb fokuszat a mi kutatdsunknak is.

E kutatasi irany egy masik hazai reprezentdnsaként Hajdu Miklds és munkatérsai (2018a & 2018b) emlithetdk,
akik cikkiikben tartalomelemzéssel vizsgaljdk a korrupcié médiareprezentacidjat a 2004 és 2013 kozotti idészakban,
tobb orszag Osszevetésében. Azért is kiillonosen fontos a téma média fel6li vizsgalata, mert a korrupcié percepciojat
nagyban befolydsolja a média helyzete, a sajtészabadsiag megléte vagy hidnya (Suphachalasai 2005). A korrupcié-
rol sz6l6 hiradasok hatdsira ugyanis csokkenhet a politikai korrupcié mértéke (Németh et al. 2011), de ezzel
egyiitt névekedhet a korrupcié tarsadalmi percepcidja (ezzel részben ellentétes eredmény Kmetty 2018)." A fenti
kutatdsokban kozos, hogy f6ként szégyakorisig-elemzéseket haszndlnak az elemzéseikben, illetve kézi kddolast,
szakértdi besorolast. A szovegbdnyaszati megoldasok tarsadalomtudomadnyi elterjedésével parhuzamosan azonban
megjelentek az elsé olyan nemzetkozi cikkek is, amelyekben a természetes nyelvfeldolgozas (natural language
processing, NLP) nem csupan adatgytijtési, hanem tartalmi eredményt el64llit6 elemzési eszkozként is funkcional.
Erre j6 példa Sofia Axelsson és Stefan Dahlberg (2018) kutatdsa, amelyben disztribucids szemantika segitségével
ragadjak meg a korrupciét az online és kozosségi médidban. Eredményeik szerint minden régiéra jellemzd, hogy

* Lasd még Martin Jozsef Péter ,Kéz a kézben a lejtén. Korrupcid és sajtészabadsig a magyar trendek tiikkrében” cimd irdsat
lapunk 2019. 8szi szamaban — A szerk.
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a korrupciohoz szemantikailag kozel esik a blin6zés (kézenfekvé modon), de posztkommunista sajatossag, hogy a
szegénység, a terrorizmus, a migracio is. Tovabbi példakért és dltaldban a természetes nyelvfeldolgozds korrupcié-
kutatasi lehet6ségeivel kapcsolatban ldsd Katona Eszter és Németh Rendta (2021) irodalmi 6sszefoglalé tanulményat.

Tanulményunk szintén a sajtéelemzésen alapulé korrupcidkutatasok kozé tartozik. Kutatdsunkban a K-Monitor
altal 6sszegyjtott, a hazai online médidban 2007 és 2018 kozott megjelent, korrupciéval, szabdlytalan kozpénz-
felhaszndlassal kapcsolatos cikkeket elemziink. Tanulméanyunk a szubsztantiv fékusz mellett azt is demonst-
réalja, hogyan lehet a modern szévegbanydszati megolddsokat médiaelemzésekben felhaszndlni. Bar munkank
vallaltan explorativ jelleg(, igyekeztiink megfogalmazni olyan kutatasi kérdéseket is, amelyek tulmutatnak a
jelenségek egyszert leirasan, és tartalmi szempontbdl is Gj tudast generalnak.

3. Kutatasi kérdések

Tanulmanyunkban tehdt a hazai online média korrupciéval, szabalytalan kozpénzfelhasznaldssal kapcsolatos
diskurzusanak tematikus elemzését mutatjuk be. A 2007 és 2018 kozotti idészakra vonatkozéan azonositjuk a
cikkek f&bb témait és a tematikus valtozas dinamikéjit: az egyes korrupcids témacsoportok el6térbe keriilését és
hattérbe szoruldsat, illetve az egyes témdk tartalmi valtozasat. Ahogy kordbban is jeleztiik, munkank explorativ
jellegti, ebbdl kovetkezéen nem fogalmaztunk meg konkrét hipotéziseket; kutatasi kérdéseinket nyitva hagytuk.

A kiindulé kutatési kérdésiink (K1) az, hogy milyen témadk keriilnek el a hazai sajtéban a korrupcié kapcsan.
Ezzel szorosan Osszefiigg a masodik kutatdsi kérdésiink (K2), amely arra vonatkozik, miként hogyan kapcsolédnak
egymashoz ezek a témdk, s melyek azok, amelyek tartalmilag hatdrozottan elkiiloniilnek a tobbit6l.

A tanulmanyunkban kiemelt szerepet kap az eredmények dinamikai szempontt elemzése. Mivel tobb mint
tiz évnyi Ujsagcikket elemziink, lehetség van arra is, hogy megfigyeljiik, miként valtozik az egyes témak bels6
szerkezete (K3), és melyek azok a témék, amelyek idében egymashoz kozelebb keriilnek vagy éppen egymadstdl
tavolodnak (K4). A dinamikai valtozdsok kapcsdn kiilon vizsgédljuk, hogy a 2014-es valasztasi kampdny id6sza-
kdban a kampanyon kiviili idészakhoz képest miként valtozott a hazai sajté korrupcids tematikdja (K5).

Az idébeli dinamika vizsgdlata mellett jol megragadhaté dimenzié az online Gjsagok politikaipart-kozelsége
is. Kiilon elemezziik, hogy az ellenzéki és a kormanyparti médiaban mennyire térnek el egymastdl a vizsgalt
korrupcids tematikdk (K6). Az utolsé kutatdsi kérdésiink is részben ezzel kapcsolatos, bar egy specialis fokusszal.
Az adatbdzis lehet3séget teremt egy érdekes természetes kisérlet kiértékelésére is, amely azt vizsgalja, hogyan
valtoztatja meg a lap korrupciéval kapcsolatos diskurzusat egy tulajdonosiszerkezet-véltozas. Elemzésiinkben
az Origdé korrupciéval kapcsolatos cikkeit vizsgaljuk ebbél a szempontbdl (K7).

Mivel elemzésiinkben az interpretaciét nagyban tdmogatja az interaktiv adatvizualizacid, a tanulményban
bemutatott minden dbra, valamint azok interaktiv verzidi is elérhetéek az alabbi linken.! Ez a vizualizacié
szdmunkra nem mellékes illusztracioként, hanem a mélyebb megértéshez sziikséges fontos eszkozként szolgalt,
amellyel az olvasé is végezhet sajat mélyfarasokat.

4., Felhaszndlt adatbazis

Tanulmdanyunkban a K-Monitor altal azonositott, korrupciéval kapcsolatos Gjsagcikkeket hasznaljuk. A K-Monitor
az ,Aktak” nevii adatbazisaban? gyjt 6ssze minden olyan cikket, amely korrupciéval kapcsolatban jelent meg a
magyar sajtéban. A szervezett6l kapott adatbdazis az ,Aktdk” cikkeire mutaté linkeket tartalmazza. Az ,, Aktak”
olyan témakat jarnak koriil, amelyek gyakrabban el6keriils, tobb fordulatot vett vagy a jovében varhatéan
folytat6do tigyekrdl szélnak.

1 Lasd https://rc2s2.github.io/Corruption/mediakutato/.
2 L4asd http://k-monitor.hu/adatbazis/aktak.
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Az adatbazisba olyan cikkek linkjei keriilnek be, amelyek az alabbi kritériumok valamelyikének megfelelnek:?

1. konkrét korrupcids esetet mutatnak be,

2. szerzdje allitja vagy sugallja, hogy valaki a raruhdzott hatalmat sajat maga vagy egy harmadik fél hasz-
ndra forditotta,

3. korrupcios tigyben torténd jogi eljarasrol tdjékoztatnak,

4. vagy épp ellenkezbleg: egy korrupcids vadat cafolnak,

5. a kovetkezd témadk esetében elkovetett szabalytalansagokrél szélnak: kozbeszerzés, partfinanszirozas,
palyazatok, kormdnyzat szerv vagy éllami vallalat gazdalkodasa, vagyonosodas, juttatdsok, privatizacio,
whistleblowing,

6. a kovetkez6 kulcsszavak valamelyikét tartalmazzdk: korrupcio, sikkasztds (kozszolga éltal), hiitlen kezelés,
vesztegetés, hivatali visszaélés, hatalommal valé visszaélés, befolydssal tizérkedés, hanyagsag, ad6csalds,
szamviteli fegyelem megsértése, protekcid, nepotizmus, jogosulatlan gazdasagi el6ny, versenykorlatozas,
kartell, whistleblowing/kozérdeki bejelentés, kozérdeki adatok, atlathatdsag.

A cikkek gy(jteményébe nem keriilnek be partkézlemények, publicisztikdk, illetve hivatkozott vagy mas por-
talrol atvett anyagok. Az MTI-cikkek esetében a K-Monitor munkatarsai a legrészletesebb forrasbél szarmazé

cikket viszik be, igy torekednek a tartalmi ismétlédések elkeriilésére. Az adatbazisba csak online vagy online

is megjelené cikkek keriilnek be, a forrdsok minden esetben online hirportélok.

A K-Monitortdl kapott adatbazis 33 557 URL-t tartalmazott; az adatok legytjtését, a duplikdtumok eltévolitdsat
és a tisztitast kovetSen 26 262 cikk maradt meg. A Python Newspaper csomagjat hasznaltuk a cikkek let6ltéséhez.*

Az elemzés sordn felhaszndlt cikkek forrdsa nagyon valtozatos, dsszesen 152 portélrdl szarmaznak azonositott
tartalmak. A portdlok dontd tobbsége hiroldal, de bulvaroldalak és blogok is megjelennek kozottiik (a portdlok
listajat lasd a Fuggelékben).

Az elemzett adatbazis 2007-t6l, az adatbézis épitésének kezdetétdl indul, és 2018 augusztusdban zarul, tehat
2018-ra a cikkek gytijteménye nem teljes kori. A cikkek évenkénti megoszlasat az 1. dbra mutatja. Ezen lathat,
hogy 2012-ig folyamatosan nétt az adatbazisban a cikkek szdma, mig 2013-ban és 2016-ban nagyobb visszaesés
tapasztalhaté. Az abran szintén jél lathato, hogy a korabbi évekbdl aranyaiban kevesebb cikket tudtunk elérni
és letolteni. Erre még visszatériink a kovetkezdékben.

1. dbra
Elemzett cikkek szdma évenként

RE totalfatditwe
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5,000 ok
4,500 -

3 A szervezettdl kapott modszertani dokumentdcié alapjan.
4 Lasd https://github.com/codelucas/newspaper/.
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Az 1. tabldzatban azt a hiisz portalt mutatjuk be, amelyrél a legtobb cikk szarmazik. Az adatbézisban el6fordulnak
olyan hivatkozdsok is, amelyek esetén a gy(ijteményben taldlhaté link olyan oldalra mutat, ahonnan a cikket
mar eltdvolitottak. Erre szimos példat taldltunk; példdul az mno.hu oldalon csupan 30 szdzalékos volt az elérési
ardny. J6l lathato a tablakbdl, hogy a 2010 el6tti idészak gyijtése nem teljes, a kor korrupcids médiatermésének
csupan egy szeletét latjuk, s inkdbb a 2010-es évek vége felé kezelhetjiik teljes koriinek kiindulé6 korpuszunkat.®

1. tabldzat
A top hiisz forrdsoldalra mutato linkek, és az azokrdl letoltott cikkek ardnya

Ossz | 2007 | 2008 | 2009 | 2010 | 2011 | 2012 | 2013 | 2014 | 2015 | 2016 | 2017 | 2018 | letoltve | %

Index 4882 | 328 | 399 | 428 | 486 | 525 | 395 | 319 | 241 | 291 | 439 | 629 | 240 4720 | 97%
Origo 3598 | 100 | 132 | 231 | 551 | 545 | 588 | 670 | 229 | 212 29 70 16 3373 | 94%
NOL 5284 | 10 56 302 | 350 | 441 | 298 | 179 | 383 | 561 | 250 0 1 2831 | 54%
HVG 3350 | 87 155 | 184 | 291 | 277 | 496 | 269 | 419 | 145 63 270 | 128 2784 | 83%

atlatszo.hu | 1853 0 0 0 0 31 89 109 | 150 | 249 | 461 | 486 | 232 1807 | 98%

444 1364 0 0 0 0 0 1 106 | 144 | 192 | 366 | 374 | 144 1327 97%
24.hu* 1276 0 0 0 0 25 32 7 236 | 175 929 342 | 339 1255 98%
MNO 3824 4 0 2 1 64 189 160 | 103 52 130 | 368 72 1145 30%
Népszava 2029 0 1 1 0 2 0 28 92 145 54 296 | 215 834 41%
ATV 849 0 15 20 4 4 7 6 249 | 476 3 28 0 812 96%
VS.hu 820 0 0 0 0 0 0 53 420 | 295 30 5 0 803 98%
Blikk 981 0 0 0 0 58 272 91 98 184 28 7 3 741 76%
napi.hu 712 0 0 0 0 20 17 31 47 269 54 127 19 584 82%
Vilag-

. 824 22 52 39 89 61 7 14 15 75 34 13 5 426 52%
gazdasag

Heti Valasz | 351 51 53 47 39 38 36 5 11 8 11 33 12 344 98%

i‘ggﬁ"ar 275 | 0 0 0 0 0 0 0 0 50 | 126 | 36 | 59 271 | 99%
mfor.hu 233 | 1 0 0 0 0 0 0 0 1 3 | 147 | 63 215 | 92%
ﬁﬁ“‘sramk‘ 223 | 0 0 0 0 0 2 0 39 | 20 | 8 | 50 | 16 213 | 96%

*eldtte fn.hu, az adatbdzisban benne van, de nem keriilt 0sszevondsra

Minden NLP-elemzés els6 lépése a nyers szovegkorpuszbdl egy elemzésre alkalmas numerikus adatbazis el6alli-
tdsa: ezt a lépést eléfeldolgozasnak (pre-processing) nevezziik. A korrupcios cikkek adatbazisan mi is elvégeztiik
ezt, a kovetkezd 1épésekben: mondatok és szavak azonositdsa a sz6vegben (tokenization), a tartalmatlan szavak,

5 A teljeskortiség kapcsan fontos megjegyezniink, hogy azokbdl a cikkekbdl indultunk ki, amelyek a K-Monitor adatbazisdban
benne vannak. Mint minden gydjtés, természetesen ez az adatbdzis is lehet hidnyos. Abbdl a feltételezésbél indultunk ki az
elemzésben, hogy az 6sszes nagyobb tigy bekeriilt a K-monitor adatbazisaba, és nem volt a késziték részérdl semmilyen szandékos
torzitds abban, hogy melyik politikai oldalhoz tartozé tigyek kertilhetnek be.
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példaul néveldk eltavolitdsa a szovegbdl (stop word removal), a sz6tovesités (lemmatization), sz6fajok és mas
nyelvészeti kategoridk azonositéasa (part of speech tagging) és a tulajdonnevek vagy mas névelemek felismerése
(named entity recognition). Az utébbi 1épés célja az volt, hogy az adott tulajdonnév minden eléfordulds-vélto-
zatdt ugyanarra a formdra hozzuk (példdul Simicska Lajos és Simicska, Bp és Budapest).

5. Mddszervalasztas

A korrupciés diskurzus témainak automatizalt feltdrasat topikmodellezés segitségével végeztiik. A topikmodel-
lezés (Blei & Lafferty 2009) olyan automatizalt eljaras, amelynek célja valamely sz6veghalmaz latens témainak
azonositdsa. A dokumentumok a modell feltevése szerint néhany topik keverékeként azonosithaték, példaul
egy muzeumfeldjitasokrol sz616 cikk 80 szdzalékban gazdasdagi, mig 20 szazalékban kulturdlis témat dolgoz fel.
Az alkalmazott nyelvi modell az igynevezett szézsak-modell, azaz a dokumentumoknak csak a szégyakorisag-
eloszlasat vizsgaljuk, a szavak szintaktikai kapcsolatait nem. A topikmodellezés a tarsadalomtudomdanyokban
széles felhasznalasi spektrummal rendelkezhet: elemezhetjiik barmely, a digitélis tarsadalmi térben megjelen6
csoport megnyilvanuldsainak tematizaciojat, a témak népszertiségvéaltozasat, a témak tartalmanak valtozasat
stb. (bévebben a médszerrdl lasd Németh et al. 2020).

A topikok szdma és tartalma a priori nem ismert. Akdrcsak a (kvantitativ tdrsadalomkutatok szdmdra isme-
r6sebb) k-kozép klaszterezés esetén, itt is a modell bemend paramétere a topikok szdma, és az optimadlis topik-
szam megvalasztasa a tobbféle topikszdm mellett illesztett modellek koziil a ,legjobb” modell kivalasztdsan
alapul.

A topikmodellezés az utdbbi években gyorsan fejl6dott. David M. Blei, Andrew Y. Ng és Michael I. Jordan
(2003) irt el8szor a latens Dirichlet-allokdciérol (latent Dirichlet allocation, LDA), amely az egyik legismertebb
topikmodellezési eljaras. Az LDA-nak tobb kiterjesztése létezik, ezek kozé tartozik a dinamikus topikmodell
(dynamic topic model), amely a topikok idébeli valtozdsat vizsgélja (Blei & Lafferty 2006). Kutatdsunkban ezt
a modszert alkalmaztuk.

A dinamikus topikmodell a topikmodellrél kordbban leirtakat az idé dimenzidjanak megjelenitésével alta-
lanositja, vagyis a folyamatot igy médositja, hogy a topikok véltozhatnak az id6 soran. Elemzésiinkben a latens
Dirichlet-allokacié dinamikus valtozatat hasznaltuk (Blei & Lafferty, 2006), a Python Gensim csomagjanak
LdaSeqModel osztalyat alkalmazva.

Az id6t itt években szegmentaljuk, azaz 2007 és 2018 kozott tizenegy 1épésben valtozhattak a topikok, még-
pedig két aspektusukban. Egyrészt évrdl évre valtozhat a topikok valdszintségeloszlasa (példaul az adott téma
népszerlibbé valhat). Mdsrészt a topikok tartalmi véltozdsa is megengedett, azaz topikokon beliil valtozhat a
kifejezések eloszlasa, igy példaul lehet azonosithatd, gyorsan valtozé és lassan valtoz6 téma. Fontos megjegyezni,
hogy a modell chain variance paramétere korlatozza az adott topik egyik évrél kovetkezore torténé megvalto-
zasat (nem interpretdlhat6 és statisztikailag is rosszul definidlt lenne a korlatlan valtozés), amire Blei ajanldsat
kovetve az alapértelmezett 0,005-6s paraméterértéket hasznaltuk.®

A topikszam a topikmodellek bemené paramétere, ahogy azt a modellosztaly leirdsa soran kordbban maér
emlitettilk, vagyis annak megaddsa az elemz6 feladata. Tobb el6elemzést futtatva, a jol interpretdlhatdsig
kivanalmaéra és a topik-koherencia (topic coherence) mutatéra tdmaszkodva (Stevens et al. 2012) hét topik
megkiilonboztetése mellett dontottiink.

6 Blei, a dinamikus topikmodell kifejlesztéje a modellt bemutaté Google tech talk eldadasban tért ki erre, lasd https://www.
youtube.com/watch?v=7BMsuyBPx90.
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6. Eredmények

A 2. dbrdn lathatjuk a hét topik elhelyezkedését egymashoz képest a 2017-es évben. A grafikon létrehozaséra a
Python pyLDAvis fliggvényét hasznéltuk (Sievert & Shirley 2014); a korabban hivatkozott online mellékletben
elérhetd a dinamikus, interaktiv verzié is, kiilon az 6sszes vizsgalt évre. Ezt a vizualizdcié-sorozatot hasznaltuk
arra, hogy megfigyeljiik és megértsiik a topikok valtozasdnak dinamikajat, és interpretaljuk a topikok jelentését
(K1, K2, K3).

2. dbra

A topikok elhelyezkedése egymdshoz képest a 2017-es évben

Intericpic Distance Map (via multidimensional scaling) Top-20 Mast Salient Terms!"
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A vizualizacién a bal oldalon a topikokat korokkel dbrazoljuk, ahol a korok teriilete a hozzdjuk tartozé szavak
szdmdval ardnyos, a korok kozéppontjanak tavolsiga pedig a topikok tartalmi tavolsdganak feleltetheté meg.
A kétdimenzids topik-elhelyezkedés (és ezzel a tartalmi tdvolsdg) meghatdrozasa tobbdimenzids skaldzas
segitségével tortént. A 2. dbra jobb oldaldn a 2017-es topikmodell globdlis jellemzése lathatd, a 30 leginforma-
tivabb kifejezés felsoroldsdval. Ez a lista azt mutatja meg, hogy a teljes korpuszon a topikok kozotti széelosz-
las-kiilonbséget tekintve mely kifejezések a legfontosabbak. A fontossidg mérésére itt haszndlt indikitor nem
egyszerilen a szogyakorisig, hanem az informativitds (saliency), amelyet a kifejezés relativ gyakorisdganak és
topik-megkiillonboztetési képességének szorzata definidl. Hidba fordul ugyanis el6 nagy gyakorisaggal egy kife-
jezés a korpuszban: ha majdnem minden topikban megtaldlhaté (tehat alacsony a megkiillonboztetd képessége),
akkor az adott cikkbeli el6forduldsa nem segit nekiink abban, hogy eldontsiik, melyik topikhoz tartozik a cikk
(Chuang et al. 2012).

A 2. dbra a kordbban hivatkozott linken elérhetd interaktiv valtozata egy tovabbi, hasznos funkciét tartal-
maz, amely nagyban tdmogatja az értelmezést: a jobb oldalon megjelenitett szavak f6lé téve a kurzort, a szé
eléfordulasi gyakorisaga megjelenik a bal oldalon abrazolt topikokon (a topikok felett megjelend 6j korokkel,
ahol a kifejezés topik-specifikus relativ gyakoriséga a korok teriiletével aranyos, lésd 3. brat). Igy gyorsan ki-
derithet6 példaul, hogy a 2018-as évet véve az ,ligyészség” szinte csak az 5-0s topikban érintett, annak viszont
legfontosabb szavai kozé tartozik.
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3. dbra

Az ,ligyészség” sz eldforduldsi gyakorisdga a topikokban 2018-ban
Top-30 Mast Salient Terms'
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Els6 lépésben azt vizsgaltuk, hogy mi a jelentése az egyes topikoknak, hogyan azonosithaték tartalmilag (K1)
Ehhez jé kiindulést ad az egyes topikokhoz tartoz6 legreleviansabb szavak listdja, amelyet a kurzort a topikokat

jelolé korok folé téve kaphatunk meg.

4. dbra

A 7-es topik legrelevansabb szavai 2018-ban

Top-30 Mest Relevant Terms for Topic 7 (16.1% of lokens)
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A 4. dbrajobb oldalan a 2018-as év 7-es topikjahoz tartozé 30 legreleviansabb sz6 topikonkénti eloszlasa lathato,
ahol a relevancia mutat6 a sz6 gyakorisagabol kaphat6 egy (interaktivan éllithatd, 0 és 1 kozotti) lambda-sualyt
hasznalva, az dbran jelolt képlet segitségével.” Azt mondhatjuk, hogy ha kozel egyforma hosszt a két horizontdlis
oszlop, akkor az adott topikra exkluzivan jellemzé az adott sz6. Minél hosszabb a sotétsziirke oszlop, anndl
nagyobb a szé topikspecifikus valdszintsége.

Az dbra elemzése mellett kvalitativ médon is vizsgaltuk a topikok tartalmat, a kovetkezé mddon. A cikkeket
besoroltuk a hét topik egyikébe aszerint, hogy a kialakult témakorok koziil melyik a legdomindnsabb az adott
dokumentumban. Topikonként a legjellemz6bb (legnagyobb dominancidval bird) cikkek dtolvasdsaval mélyeb-
ben is meg tudtuk vizsgalni, hogy milyen cikkek jelennek meg az egyes topikokban.

6.1. Mi a jelentésiik az egyes topikoknak, hogyan azonosithatdk tartalmilag?
Milyen témak keriilnek el6 a hazai sajtéban a korrupcié kapcsan (K1)?
Hogyan valtozik az egyes témak bels6 szerkezete (K3)?

Az 1-es topik egyértelmtien a kozbeszerzésekkel kapcsolatos tigyeké, a kozbeszerzés a legrelevansabb szava, mig
e sz6 mas topikban nem is relevans. Tovéabbi jellemz6 kifejezései a pdlydzat, tender, projekt, eurdpai_unids. Ide
tartozik a metrd kifejezés is.

A kozbeszerzések topikjat a budapesti iigyek dominaljak, 2013-ig a févdros kifejezés meg is jelenik a legrele-
vansabb szavak kozott.

2007-t8] 2010-ig két nagyon domindns témat fedeztiink fel: a Balatonringgel, valamint a metréépitéssel
kapcsolatos cikkeket. A kormanyvaltassal eltlinik a verseny kifejezés a relevans szavak koziil, és bekeriil a koz-
beszerzés sz6, amely 2010 utdn egyre relevansabb helyet foglal el. 2011 és 2012 kozott a Kozgép, a Margit-hid
felgjitasa, valamint a CET — mdra Bélna — beruhdzasa dominalja a cikkeket.

2013. jdlius 1-étdl nyitottak meg a dohanyboltok, ez visszakoszon a 2013-as év relevans szavai kozott megje-
lené trafikmutyiban. A kovetkez6 évben pedig paks lesz jellemz6 sz6. A sport 2016-t6] kezdve minden évben
megjelenik a cikkekben: legyen az az Olimpia, a ,vizes VB” (A 2017-es tsz6-vildgbajnoksag) vagy a stadionépités
témaja. 2017-ben Mészdros Lérinc neve is a legrelevansabb szavak kozé keriil.

Az 2-es topik a nemzetkozi kapcsolatokat érintd korrupcios tigyeké, jellemzé kifejezései a rendszer, kormdny,
dllam, hatalom, illetve az orosz, amerikai, nemzetkozi, kiilfoldi, brit, német. Kezdetben csak a német, brit,
amerikai kifejezés volt relevans, az elébbi kettd az id6szak végére kikopott, mig 2010 tdjan megjelent az orosz,
és mar 2015-re a topik legfontosabb szavai kozé keriilt. Mig 2014-ig jellemz8en inkabb Oroszorszagrél sz6l6
hireket latunk, egyebek kozott az ottani korrupcios helyzetrdl, addig 2014-ben mar Oroszorszag Pakssal kap-
csolatban jelenik meg, innentél eltolddik a hangstly az orosz-magyar kapcsolat irdnyéba.

A topikban jelentés a Transparency Internationalhez (TT) kothet6 cikkek ardnya, akdr kutatdsi jelentések
kapcsdn, akdar Orban Viktor és a T1 viszonyardl legyen sz6.

A 3-as topik a partokhoz és a politikusokhoz kothet6 esetekkel foglalkozik, jellemz6 szavai példaul az mszp,
fidesz, frakcid, politikus, mikozben példaul az mszp kifejezés relevancidja mds topikok esetén elhanyagolhato.
Figyelemre mélté a topik dinamikdja: mig a vizsgélt idészak elején az MSZP és Gyurcsdny Ferenc szerepelt a
legrelevansabb kifejezések kozott, addig az évek sordn Orbdn Viktor, Ldzdr Jdnos, Rogdn Antal és a Jobbik is
megjelent, mig Gyurcsdny Ferenc eltlint. Az id6szak végére a Fidesz keriilt a legrelevansabb szavak kozé, a Jobbik

7 Adott sz6 relevancidja — figyelembe véve azt, hogy a nagyon gyakori szavak kevésbé relevansak a vizsgalt topik szempontjé-
bél — egy adott topikon beliil a szé topikspecifikus gyakorisdgabdl kaphat6, Ggy, hogy az ,biintetve” van a sz6 éltaldnos, nem-
topik specifikus gyakorisagaval. Minél nagyobb a lambda, annal kevésbé biintetjiik a sz6 altaldnos gyakorisagat. Ha a lambda 1,
nem biintetiink, és a nyers topikspecifikus szégyakorisdgot haszndljuk relevancia-mutatéként. Mi a lambda=0,6-o0s bedllitast
valasztottuk, amelyet jol interpretdlhaténak lattunk, és amely Carson Sievert és Kenneth Shirley (2014) elemzésében is optimalis
értékként adodott.
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mogotte kissé lemaradva, s az MSZP jéval hatrébb sorolédott. Mindez megfelel a 2010-es kormanyzopart-valtas-
nak (a korrupcios tigyek nyilvan az elosztdsi mechanizmusokhoz jobban hozzaféré kormanypartokhoz kothet6k).

A 4-es topik a kormdnyzati és a nem-kormdanyzati szervezetek kapcsolatdt érint6 cikkeket tartalmazza. Legre-
levdnsabb szavai kozott van a minisztérium, tdrca, kozigazgatdsi, dllamtitkdr (ezek a kifejezések mds topikokban
nem szerepelnek 1ényegesen), az adat, nyilvdnossdg, illetve az alapitvdny, civil, egyetem, kozérdekii. A tartalmi
dinamikdra jellemz6, hogy a civil kifejezés 2012-ben megjelenik, és egyre fontosabba vélik a topikban.

Az 5-6s topik azokat a cikkeket fogja 6ssze, ahol a korrupciégyands eset az igazsagszolgaltatds valamelyik
1épcséfokaig eljutott mar. Jellemzd szavai a nyomozds, iigyészség, birésdg, vallomds, vddlott, itélet. A cikkek
kiilonbozé tigyekben hozott jogerds itéleteket, vadakat, kiilonb6zé pereket targyalnak. F6 témadi a letartdztata-
sok, a pénzmosas, a gyilkossag, az addcsalas és a kémkedés. A kés6bbi elemzés kapcsan még fontos lesz, hogy
2016-2017-ben nagyon sok cikk szarmazik a Pesti Sracokrdl, mig mas topikokban nem volt jellemz6 az oldalrél
szarmazo cikkek tdlsdlya. Emellett a tulajdonosvéltas utani Origd is fontos forras a topik szempontjabdl. A 3-as
topikban megjelend szereplék (Zuschlag, Wieszt, Simon, Hagyd) tigyei ebben a topikban is jelentések, itt is
megjelennek, de ebbe a topikba f6ként a jogi eljarasokkal kapcsolatos cikkek keriiltek.

A 6-0s topik az 6nkormanyzati szintd, illetve lokalis, helyi kotédést tigyeké. Osszességében tartalmilag ez a
legkevésbé valtozé topik. Jellemzd szavai az onkormdmnyzat, polgdrmester, vdros, helyi. Az érintett ligyeket jol
jellemzi a legrelevdnsabb szavak kozott szerepld ingatlan, négyzetméter, lakds, bérld, épiilet, fold. 2010 utan a
keriilet helyét a fold veszi it a relevans szavak listajanak elején. A vagyonnyilatkozat kifejezés a kormanyvaltds
évében jelenik meg, innent6l kezdve nagyon sok cikk a polgarmesterek és az onkormdnyzati képvisel6k vagyon-
nyilatkozatairdl sz4l.

A 7-es topik a vallalkozasokkal, vallalatokkal kapcsolatos korrupciés diskurzus csoportja. Jellemz§ kifejezései
avdllalkozds, vdllalat, tdrsasdg, holding, piac, vagyon, nyereség, részvény, tulajdon, érdekeltség. A legjellemz6bb
és leger6sebb fordulat ebben a topikban torténik: 2014-ig kizardlag Simicska Lajos szerepel személynévként,
2015-re Mészaros Lorinc jelenik meg, rogton a legrelevansabbak kozé ugorva. Ugyanekkor Matolcsy Gyorgy
is megjelenik vj kifejezésként (2015-ben még csak a 25., mig 2016-ban mair a 3. legrelevansabb kifejezés), mig
Simicska Lajos lecstszik kettejiilk mogé. 2018-ra Mészaros Lérinc neve a legrelevansabb sz6, messze kimagas-
l6an a tobbi szé koziil.

A tobbivel szemben ez a topik tartalmilag instabil. Ebben a topikban igen jellemz8, hogy felbukkannak, majd
eltinnek szavak, szereplék. A kifejezések pozicidja sem allandd, és a kifutdsuk sem olyan lassti, mint a tobbi
topik relevdns szavainak. Azaz ha adott évben nagy relevancidja is van egy kifejezésnek, a kovetkezé évre el-
tlinhet a legrelevansabb szavak koziil.

6.2. Hogyan kapcsol6dnak egymashoz a topikok, melyek azok, amelyek tartalmilag
hatarozottan elkiiloniilnek a tobbitol (K2)? Mely témak keriilnek egymastdl tavol,
melyek kozelednek egymashoz (K4)?

Az 5. dbra a tobbdimenziés skdlazds eredménye alapjan a topikok poziciévaltozasat mutatja a vizsgalt idészakban.

Lathatjuk, hogy a 3-as topik (partokhoz, politikusokhoz kothet6 tigyek) és az 5-6s topik (igazsdgszolgaltatas)
jol elkiiloniil a tobbitdl, és ez az elkiiloniilés stabilan, a vizsgalt id6szak egészében megmarad. Az elemzett cikkek
alapjdn ez indokolhaté is: mindkét topik dltalanossidgban hasonlé tigyeket dolgoz fel, amelyek a tobbi topikban
kevésbé jelennek meg, am egymdstdl nagyon eltéré nézéponttal kozelitenek ugyanazokhoz az tigyekhez. Két
madsik csoportot alkot — a tartalmi elemzés alapjan szintén j6l indokolhatéan — a 2-es és 4-es (a nemzetkozi
ugyek, illetve a korményzati és nem kormdnyzati szervek kapcsolatat vizsgalé topik), valamint az 1-es (koz-
beszerzések), 6-os (6nkormdanyzati szintd iigyek) és 7-es (vallalkozasok, véllalatok) topik csoportja, de az évek
soran e két csoport elkiiloniilése megsziinik, illetve a kordbban ugyanazon csoporthoz tartozé topikok (példaul
kozbeszerzések és vallalkozasok, vallalatok) eltavolodnak egymastol.
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5. dbra
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A topikok pozicidjdnak vdltozdsa 2007 és 2018 kozott
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6.3. Milyen aranyban jelennek meg az egyes topikok?

Az 5. dbrdn a korok teriiletével jelolt ,topik-nagysag” valtozasi dinamikajat fogja egybe a 6. dbra. Az dbra a teljes
cikkgytjteményt vizsgdlja, itt is fontos azonban szem el6tt tartanunk, hogy korpuszunkat csupdn a 2010-es
évek vége felé tekinthetjiik teljesnek.

6. dbra

Topikok eloszldsa az adott évben letoltott dsszes cikkben
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A teljes id6szakra csupén 6t portalrdl (Index, Origd, HVG, vilaggazdasag.hu, hetivalasz.hu) all rendelkezésre ele-
mezhetd tartalom. Tébb jelentds portdl, mint az Atlatszo, a 444, a vs.hu és a Pesti Sracok csak 2010 utdn jott létre,
illetve tobb olyan portal is van, ahonnan a régebbi cikkeket nem (vagy csak alacsony ardnyban) tudtuk letolteni.

A 6-0s dbra alapjan latszik, hogy mig az igazsagszolgdltatds topik a kezdeti idészakban kiemelkedSen fontos
volt, a jelentdsége az idGszak médsodik felében zuhan. Ez vélhetden egyebek kozott annak koszonhet6, hogy a
fent bemutatott tigyek (a Zuschlag-, a Wieszt-, a Simon- és a BKV-iigy) jo része lezarul, kisebb jelent&ségtivé
valik a vizsgdlt periddus masodik felében. A kormdényvaltas utdn a nemzetkozi tigyek aranya megugrik. Két
kiugré és egymassal szinkron véltozas még, hogy a kozbeszerzések és a vallalkozasok, vallalatok topik 2014--ben
lathatéan megnd, és ezzel egy id6ben a 2-es (kormdnyzati és nem korményzati szervek kapcsolata) topik ardnya
(ami els8sorban a civil szervezetekkel kapcsolatos tigyeké), valamint a partok és politikusok tigyeit feldolgozé
topik ardnya rohamosan csokken. A kozbeszerzések topik ardanya 2015-ig 15 szdzalék alatti, 2018-ra azonban
a masodik legdominansabb topikka valik. Az 6nkormanyzati szint( {igyek aranya viszonylag konstans.

A kovetkezbkben azt a hdrom portdlt (Index, Origé és hvg.hu) vizsgdljuk meg részletesebben, amelyek esetében
a legnagyobb ardnyu az elérés (az adatbazisban szerepld cikkek koziil a legtobb elérhet6 volt), a gytjtés pedig
(kozel) teljes kord (ldsd a 2. tablazatot és a 7. abrat).
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2. tdbldzat
Elért cikkek szdma (Index, Origo, HVG)

2007 | 2008 | 2009 | 2010 | 2011 | 2012 | 2013 | 2014 | 2015 | 2016 | 2017 | 2018 osszesen
Index 328 399 428 486 525 395 319 241 291 439 629 240 4720
Origo 100 132 231 551 545 588 670 229 212 29 70 16 3373
HVG 87 155 184 291 277 496 269 419 145 63 270 128 2784
7. dbra

Topikok eloszldsa az adott évbil letoltott osszes cikkben (hvg hu, Index, Origd)
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A 7. ébra alapjan lathat6, hogy a hvg.hu és az Index korrupcios cikkeinek tematizaltsiga egymashoz hasonlo,
az Origd azonban — féleg a tulajdonosvaltas utdn — eltér télik (tanulményunk késébbi részében kiilon vizsgaljuk
az Origo tulajdonosvéltasanak hatdsat). A leglatvinyosabb eltérés az, hogy az igazsigszolgédltatasra forditott
hangsily az Origé esetén elkezd meredeken néni 2017-ben, mig a mésik két portdlndl csokken. Ugyanez mond-
hat6 el a partok és politikusok topikrdl.

A hvg.hu és az Index esetében a dinamika hasonl, 4m az Index esetében joval konstansabb képet figyelhetiink
meg. A hvg.hu-n 2013-t6l meredeken csokken a nemzetkozi iigyek ardnya, majd 2015-t6l a partok és politiku-
sok topik ardnya is, ezzel pAirhuzamosan pedig novekedni kezd a kozbeszerzések és a véallalkozasok/vdllalatok
topikok aranya. Az Origén 2016-ban megugrik a kozbeszerzések topik aranya, ami a 2015-6s Simicska-botrany
hozadékaként értelmezhetd. A kiemelt eredmények jol mutatjik, hogy jelentds kiilonbséget mutatnak az oldalak
annak tekintetében, hogy milyen tipusu korrupcids tigyeket mutatnak be.
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6.4. Kampanyidészak és a kormanyzathoz valé viszony (K5, K6)

A kovetkezé elemzésben csak a 2016 és 2018 kozott megjelent cikkeket vizsgaljuk. Azért szikitettik erre az
idészakra az elemzést, mert erre az id6szakra dll rendelkezésiinkre megfelel6 mennyiség(i szoveg kormdnyparti
és ellenzéki oldalrdl is (lasd az 1 tablazatot).

Azt vizsgaltuk, mely témdkrdl ir az ellenzéki média (atlatszo.hu, fn.hu, 24.hu, HVG, Index, magyarnarancs.hu,
mno.hu, Nepszava, nol.hu, 168ora.hu, 444.hu), illetve melyekrél a kormanyparti média (figyelo.hu, magyarhirlap.hu,
magyaridok.hu, Pesti Sracok, Origé), és van-e kapcsolat a tematika és az ellenzéki/kormanyparti pozicié kozott
(lasd a 8. dbrat). Ennek kapcsdn fontos Gjra megjegyezni, hogy az egyes cikkek nincsenek pontosan megfelel-
tetve a topikoknak, csak topikvaldszintiséget tudunk rendelni minden cikkhez. Ezek a cikkenkénti topikva-
16szintiségek voltak a modelljeink fiiggd valtozdi, amelyek kapcsolatat a hattérvaltozdkkal linedris regresszidé
segitségével vizsgaltuk. Killon modell késziilt az 6sszes topikra. A fiiggetlen valtozok a kovetkez6k voltak: a cikk
megjelenésének helye (kormdnyparti vagy ellenzéki média), illetve a cikk megjelenésének idépontja (kam-
panyiddszakban vagy azon kiviil jelent-e meg a cikk). A kampdanyiddszakot a valasztas el6tti négy honapként
definidltuk.

8. dbra

Topikok eloszldsa a 2016-2018 kozott késziilt Osszes cikkben az ellenzéki, illetve a kormdnypdrti sajtéban

W orsormanyzati szinth Ogyek B vAllalkozdsokivallalatok B pdntok &5 politkusok
0 nemzatkbzi Ggyek [l kizbeszerzés [0 korm. és nem korm. szervek kapcs. [ igazsdgszolgdiiatas

A két magyardzo valtozé kozotti interakcidt is bevontuk az elemzésbe, hogy lassuk, médositja-e példaul a kam-
panyiddszak a kormanypérti médiumok tematizaltsigat, de az interakci6 egyik esetben sem volt szignifikdns,
ezért a bemutatott modellekbdl ezeket az interakcidkat mdr elhagytuk (ldsd a 3. tabldzatot).

Az 9sszes modell szignifikdns az F-préba alapjan, 4m a modellek magyardzdereje 7-bél 6 esetben nagyon
alacsony, 1 szdzalék koriili, tehat a tematikat (kézenfekvé médon) mds fontos tényezdk is magyarazzak a két
bevont valtoz6 mellett. Egyetlen esetben, az igazsdgszolgédltatds topik esetében beszélhetiink 12 szdzalékos
magyardzoer6rél — eszerint a mar igazsagszolgaltatdsi szakaszba keriilt korrupcids esetek megjelenitését er6sen
befolydsolja, hogy kormdnypérti-e az adott médium, és hogy kampdanyidészak van-e éppen. A tdbla alapjin azt
mondhatjuk el, hogy mig a kormdanyparti/ellenzéki besorolds hatdsa mindenhol szignifikdns, addig a kampény-
idészak hatdsa csak a nemzetkozi tigyek, a partokhoz kothet6 tigyek és a vallalkozasok, vallalatok topik eseté-
ben szignifikans. Kampdnyidészakban az el6bbi két topik nagyobb, mig utébbi topik kisebb médianyilvanos-
sagot kap.

A kormanyparti és ellenzéki bontdst vizsgalva azt mondhatjuk, hogy a kormdnyparti médidban a partokhoz,
politikusokhoz kothetd tigyek ardnya, valamint az igazsdgszolgéltatds ardnya szignifikinsan magasabb (az ut6bbi
kozel 50 szdzalékos), a tobbi topik viszont az ellenzéki médidban kap jelentésebb szerepet. Ezt a 8. dbra is jol
szemlélteti.
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3. tdbldzat
A linedris regressziés modellek eredményei

Fiiggo valtozoé Magyarazo valtozék Adj. R? Koefficiens t-proéba (p)

korm_ell -0,335 0,000
Igazsdgszolgéltatds 0,123

kampdany -0,0093 0,205
Kormdanyzati és nem korményzati korm_ell 0.007 0,0643 0,000
szervek kapcsolata kampany ’ -0,0127 0,052

korm_ell 0,1022 0,000
Kozbeszerzések 0,012

kampény 0,0076 0,310

korm_ell 0,0579 0,000
Nemzetkozi tigyek 0,007

kampény 0,0175 0,004

korm_ell -0,0571 0,000
Partok és politikusok 0,010

kampény 0,0134 0,005

korm_ell 0,1101 0,000
Viallalatok, vallalkozasok 0,013

kampany -0,0189 0,018
R korm_ell 0,0584 0,041
Onkormadnyzati szint( tigyek 0,006

kampdany 0,0024 0,690

A magyardzo vdltozok kédoldsa: korm_ell esetében kormdnypdrti =0, ellenzéki = 1,
illetve kampdny esetében nem kampdnyiddszak = 0, kampdnyiddszak = 1

6.5. A tulajdonosvaltas hatasa: a korrupcios tematika valtozasa ugyanazon lapon beliil (K7)

Az utolsé kutatasi kérdésiink azt vizsgdlja, hogyan hat egy tulajdonosvaltas egy lap, jelen esetben az Origd
korrupcids tematikajara. Az Origé koriili valtozasok 2014 juniusaban kezdédtek, amikor Saling Gergd f8szer-
keszté tavozott, és helyét Palmai L. Akos vette at. A fészerkesztévaltasra az orszaggytilési valasztas utan keriilt
sor. 2015-ben a Telekom eladdsra bocsatotta az Origét, amelyet 2016 februarjaban a New Wave Media Kft
vett meg, és az Gj tulajdonos Szaraz Istvan lett. 2017 aprilisa is fontos ddtum a hiroldal életében: tobben ta-
voznak az Gjsagtdl, és ekkor sziinik meg az oldalon a kommentelési lehetéség is (Facebookon tovabbra is lehet

kommentelni a cikkeiket).

4. tdbldzat
Az Aktdkban megtaldlhato, illetve sikeresen letoltott cikkek szdma

(Origd)
origo.hu
2007 | 2008 | 2009 | 2010 | 2011 | 2012 | 2013 | 2014 | 2015 | 2016 | 2017 | 2018
Total 106 140 244 573 594 643 723 241 215 31 72 16
Letoltve 100 132 231 551 545 588 670 229 212 29 70 16

A kérdésre, hogy a tulajdonosvaltds hatdsa kimutathat6-e egy portdl esetében, a 4. tabla alapjan részben mar
valaszolhatunk. A K-Monitor cikkgy@jteményébe 2016-t6l kezd6dben jéval kevesebb cikk keriilt be, mint a
tulajdonosvaltés el6tt (ldsd a 9. abrat).
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9. dbra
Topikok eloszldsa az adott évbil letoltitt dsszes cikkben
2014 és 2018 kozott (Origd)
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Ha a portilon megjelend topikok ardnyat vizsgaljuk, a 9. dbra is aldtdmasztja a tulajdonosvaltds befolydsold
erejét. Bar mindkét idészakban domindns az igazsagszolgaltatas topik jelentGsége, ez a tulajdonosvaltds el6tt
csOkkend tendencidt mutat, a tulajdonosvaltdssal viszont azonnal megugrik (magasabb szintre, mint ahonnan

2014-ben indult). Figyelemre mélté még a kozbeszerzések topik visszaesése is a tulajdonosvéltas el6tti és utani

id6szak Osszevetésében, ez a valtozds azonban a varianciaanalizis alapjan statisztikailag nem szignifikdns.

Szignifikdns eltérést harom topikban latunk: az igazsagszolgaltatds, a kormanyzati és nem kormdnyzati szervek

kapcsolata és a nemzetkozi iigyek topikban. Ezek a vdltozdsok nagysdgukat tekintve is jelentésnek itélhetdk.
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S. tdbldzat
Az ANOVA és Welch-préba eredményei

Fiiggo valtozo Tulajdonosvaltas Atlag Préba p-érték
el6tt 0,275
Igazsagszolgaltatas ANOVA 0,000
utidn 0,415
4 i 4 4 i el6tt 0,162
Kormadnyzati és nem kormdnyzati szervek Welch 0,000
kapcsolata utan 0,065
el6tt 0,075
Kozbeszerzések ANOVA 0,649
utan 0,067
el6tt 0,134
Nemzetkozi igyek Welch 0,000
utan 0,069
el6tt 0,152
Partok és politikusok ANOVA 0,464
utan 0,168
el6tt 0,136
Villalatok, véallalkozasok ANOVA 0,487
utidn 0,149
.. el6tt 0,065
Onkormdnyzati szintd tigyek ANOVA 0,953
utan 0,066

Magyardzat: az ANOVA alternativdjaként Welch probdt alkalmaztunk,
ha az ANOVA szords-azonossdgra vonatkozo alkalmazdsi feltétele nem teljesiil

Osszegzés

Kutatasunkban elsésorban arra a kérdésre kerestiik a valaszt, hogy milyen latens témdk azonosithatéok a magyar
online sajté korrupciés diskurzusaban. Az azonositott hét topik alapjan az igazsagszolgaltatas, a kormanyzati
és a nem kormadnyzati szervek kapcsolata, a kozbeszerzések, a nemzetkozi tigyek, a partok és a politikusok, a
vallalatok, vallalkozasok és az onkormanyzati szintii tigyek keriilnek el6 a hazai sajtéban a korrupcié kapcsan.
A kapott hét topik tartalmilag jol elkiilonithetd, konnyen interpretalhaté. Kiils6 informacidkkal (mint a 2010-es
kormdnyvaltds és Simicska Lajos 2015-6s héttérbe szoruldsa) érvényességiik jol alatdmaszthato.

A partokhoz, politikusokhoz kothetd tigyek és az igazsagszolgaltatas topikja idében stabilan elkiiloniil a tob-
bitdl, mig a nemzetkozi ligyeket, illetve a kormanyzati és nem kormanyzati szervek kapcsolatét vizsgalé topik
csak kezdetben alkot kiilonallo szigetet. Az idé multaval a nemzetkozi tigyek topik levélik az utébbirdl, és kozel
keriil a kdzbeszerzések, az onkormdanyzati szint(i tigyek és a véllalkozasok, vallalatok topik alkotta csoporthoz.
Az utébbi harmas kezdeti kozelsége, sszefonddédsa az id6 sordn lazul.

Az 4ltalunk vartnal nehezebben volt vizsgilhaté az a kutatési kérdés, hogy milyen ardnyban jelennek meg az
egyes topikok, mert az adatbdzisban a 2013 elétti id6szakbdl szairmazé cikkek lefedettsége nem teljes. Ennek
ellenére a topikok tartalmdnak és egymdshoz valé viszonyanak elemzése értelmezhetének tiint, és a kiilsé
megfigyelésekkel j6 egyezést mutat. Fontos adalék, hogy a kormdnyzathoz valé viszony csupédn a 2013 utdni
idészakra volt értelmezhetd. Azt lathattuk, hogy a kampéanyiddszak hatdsa a legritkabb esetben fiigg azzal 6ssze,
hogy milyen témafékusz van egy lapban, mig a kormanyparti, illetve ellenzéki besorolas a legtobb esetben hatést
mutat. A kormanyparti médiaban a partokhoz, politikusokhoz kotheté tigyek topikjanak aranya, valamint az
igazsagszolgaltatas topikjanak aranya szignifikansan magasabb, a masik 6t topik viszont az ellenzéki médiaban
kap jelentésebb szerepet. Vizsgaltuk azt is, hogy milyen valtozasok figyelhet6k meg, ha egy lap ellenzéki pozi-
ciébdl (tulajdonosvaltas révén) kormdanyparti poziciéba keriil. Azt mondhatjuk, hogy a tulajdonosvaltds utin
az Origén azonnal megvaltozott mind a korrupcidval kapcsolatos cikkek mennyisége, mind tartalmi fékuszuk.
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Az itt bemutatott szovegbdnydszati eszkoztar azonban nemcsak djsagcikkeken alkalmazhaté, hanem maés tipust
adatokon is, mint példdul sajtohir-kommenteken vagy kozosségimédia-posztokon. Az ezekre az adatforrdsokra
tdmaszkodé elemzések a lakossagi korrupcids észleléssel is jobban rezondlnak. Ahogy az ,atlagemberek” is
egyre inkabb hirkuratorokkd vélnak az egyszer( hirfogyaszté helyett, annél inkdbb vélik relevanssd a kozosségi
médiaban megjelend vélemények letapogatasa a korrupciés percepciok kapcsan — bar ez a tartalom kétségkiviil
nem fiiggetlen a szerkesztett médidban megjelend informécioktol.

A bevezet6ben emlitettekhez visszatérve fontos megjegyezniink: az, hogy a médidban mennyi és milyen
korrupcids ligy jelenik meg, a korrupcié tényleges mértékén kiviil szamos tényez6tél fiigg, kezdve a korrupcids
tigyek felderitéséhez sziikséges er6forrasok nagysagatél akar addig, hogy milyen egyéb nagy témak tematizaljak
a kozbeszédet (példdul a COVID). Ugyanakkor az online tér adatai j6l haszndlhatéak mind a kiillonb6z6 jellemzé
korrupcids tipusok, mind e tipusok id8beli valtozasdnak korvonalazdsara. Az ilyen tipusti felhasznalast timasztja
ald Sofia Axelsson és Stefan Dahlberg (2018) mar idézett kutatdsa is, amelyben a szerz6knek online szerkesztett
és kozosségimédia-szovegekre tdmaszkodva specifikus NLP (szemantikus disztribiicids) modellekkel sikeriilt
feltarniuk az adott orszdgok korrupciés mintait. Médiakutatési szempontbdl annak is kiemelt jelent6sége van,
hogy kutathatd, a kiillonbozé partallasu oldalak milyen korrupcids témédkat, tipusokat vesznek el8.

Az eredményeink jél mutatjik, hogy jelent6s kiillonbség van a vizsgalt portalok kozott abban, hogy milyen
tipusd korrupcios tigyeket mutatnak be. Ez a kiillonbség vélhet6en még nagyobb a konkrét tigyek kivalasztasa-
ban vagy az egyes ligyek keretezésében. Tanulméanyunk korlatozott terjedelme miatt az ilyen tipusi mélyebb
elemzéseket mar nem tudjuk ebben az irdsban bemutatni. A szovegkorpusz tovabbi — akdr kvantitativ, akdr
kvalitativ — vizsgalata azonban szdmos 4j eredményt hozhat a témdban.

Osszességében az alkalmazott médszer jol hasznalhaténak bizonyult nagy széveges adatbazisok tematikus
strukturajanak automatizalt azonositasara, ami el6revetiti azt, hogy potencidlisan mds médiakutatési teriileteken
is jol alkalmazhato lehet. E megkozelités jelent6ségét nehéz volna tulbecsiilni: a szovegbanydaszat elsdsorban a
novekvo digitizacié miatt valik egyre fontosabb vizsgalati tereppé, hiszen a digitdlis szovegek fontos lenyomatai
az emberek gondolkozdsadnak, attitidjeinek. A szovegelemzés masik nagy el6nye, hogy nemcsak a jelenrdl tud
sz6lni, hanem a multrdl is képes megallapitasokat tenni — hiszen a digitalis média mar Magyarorszagon is két
évtizedes multra tekint vissza, a korabbi szovegek digitalizacidja pedig még szélesebb tavlatokat nyithat. Az uj-
sagiroi kozléseken keresztiil képesek lehetiink olyan képet rajzolni, amely legalabb a professzionalis diskurzus
szintjén megmutatja a felmeriil6 korrupciés tematikakat.
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Abstract in English

Applying natural language processing to analyise the representation of corruption in the Hungarian
online media

This paper presents a thematic analysis of the representation of corruption in the Hungarian online media, using
a text mining tool called dynamic topic modeling. The text corpus was provided by K-Monitor and includes
online articles on corruption and issues related to the misuse of public funds. Our study is exploratory in nature:
it is aimed at identifying the main topics of the articles and the dynamics of thematic changes in the period
2007-2018, including the meaning, the background and the changes of each corruption topic. The causal links
revealed by this research lie in whether the medium is of an oppositional or of a pro-government position, and
how election campaign periods affect the thematic structure of the representation of corruption. Owing to the
fact that the ownership of the news portal Origé changed during the analysed period, a natural experiment has
also been possible in an attempt to reveal the impact of this change on the thematic structure of the corruption
discourse on the portal in question.

Keywords: automated text analytics, corruption, dynamic topic model, NLP, text mining
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